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Predlozend préce se zabyva problémem odhadu parametru pravdépodobnostnich modelu
s preferenci co nejvétsiho poctu nulovych prvkil parametrického vektoru. Tyto modely
jsou velmi dulezité jak z hlediska urceni minimalni reprezentace modelu tak z hlediska
interpretovatelnosti modelu. Hlavnim cilem prace je shrnuti riznych modelu apriornich
rozdéleni a metod pro urceni aposteriornich distribuci. Hlavni diraz je kladen na metody,
které jsou schopné pracovat s nelinearnimi modely, napiiklad neuronovymi sitémi.

Prace je rozdélena do tii hlavnich kapitol. V prvni kapitole jsou predstaveny zdkladni
pojmy a zakladni stavebni prvky modelq, se zvldstnim ohledem na apriorni rozlozeni pa-
rametru, které preferuji nulové hodnoty. Druhé kapitola je vénovana metodéam varia¢niho
odhadu parametru zaloZenym na metodé gradientniho sestupu vzhledem k ptirozenému
parametru exponencialni rodiny. V této kapitole je také odvozena verze metody gradient-
niho sestupu s integrovanym modelem tidkosti. Obé teoretické ¢asti jsou pouzity ve tieti
kapitole, kde jsou aplikovany na model linearni regrese, logistické regrese a neuronové
sité zpracujici mnozinova data.

Autor pracoval systematicky a peclivé odvozoval vSechny piejimané metody uvedené
v teoretické ¢asti. Vétsina modelu i metod jsou jen variace zakladniho ptistupu, které
bylo cilem srovnat. V experimentalni ¢asti jsou uvedeny aplikace jen nejzakladnéjsich
metod bez srovnani s alternativami (napf. variaéni dropout zminovany v zadani). Ex-
perimentalni vysledky jsou uvedeny pouze pro jednu sadu dat a jednu konfiguraci sité.
Vypovidajici hodnota vysledku by byla mnohem vyssi pii vétsim poc¢tu dat a vybéru hy-
perparametru. Samotnd prace je napsana dobrou angli¢tinou s malym mnozstvim chyb
a nejasnosti.

Préaci doporucuji k obhajobé, hodnotim ji znamkou C — dobfe.
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