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Il. HODNOCENI JEDNOTLIVYCH KRITERIi

Zadani primérné narocné
Hodnoceni ndro¢nosti zaddni zdvérecné prdce.
Vlozte komentar.

Splnéni zadani splnéno

Posudte, zda predloZend zdvérecnd prdce splfiuje zaddni. V komentdri pfipadné uvedte body zaddni, které nebyly zcela
splnény, nebo zda je prdce oproti zaddni rozsifena. Nebylo-li zaddni zcela spinéno, pokuste se posoudit zdvaZnost, dopady a
pripadné i priciny jednotlivych nedostatkd.

Vlozte komentar.

Zvoleny postup Feseni spravny
Posudte, zda student zvolil sprdvny postup nebo metody reseni.
Vlozte komentar.

Odborna droven A - vyborné

Posudte urovern odbornosti zdvérecné prdce, vyuZiti znalosti ziskanych studiem a z odborné literatury, vyuZiti podkladi a
dat ziskanych z praxe.

Student naimplementoval nékolik rdznych technik pro vkladani kontextu do hlubokych konvoluénich siti. Vysledky velmi
dobre vyhodnotil a vysledky detailné diskutoval.

Formalni a jazykova Uroven, rozsah prace B - velmi dobie

Posudte sprdvnost pouZivani formdlnich zapist obsaZenych v prdci. Posudte typografickou a jazykovou stranku.

Prace je dobfte Citelnd, a velmi pozitivné hodnotim diskuzi za kazdou podkapitolou experimentd.

Formalni zapisy jsou misty nepresné (napt. u riznych nazva ,,mean attention distance”, ,,ERF mean distance”, ,mean
distance” neni explicitné vysvétleno, jak spolu souvisi). Také mi chybi popis NextConv, kterd je pouZzita v experimentalni
Casti.

Drobnosti:

Kapitola 1:

Obr.1.2. z textu prace neni jasné, co presné znamena ,mean attention distance” (je mean vaZzeny attention? Hraje néjakou
roli gradient? je mean pres vice obrazk(?

Kapitola 4.1:
e Jetotasamd,mean distance”, ktera je pouZita v Obr 1.2 — asi ne, ale pokud ano asi by chtélo ptidat odkaz na tuto
kapitolu.

e Fje matice, x \in F se mysli jeden element z matice (tj.skalar), a pak zavedete Eucleidovskou vzdélenost od
skaldru, ale ve skute¢nosti myslite vzdalenost od soufadnic tohoto elementu. Technicky je jasné, ale matematicky
byste mél zapsat trochu Iépe.
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e Je primérovano pres 10 obrazkd dostatecné vypovidajici? Jaka ji minimalni a maximalni hodnota na validacnich

datech?
Kapitola 3.1:

e Str 13: Pfedpokladam, Ze se uvaZuje pouze prostorové sousedstvi a Ze ndhodné kontextové permutace jsou
ndhodné vybrany pfi vytvareni architektury, ale v prabéhu trénovani (a inference) zlistavaji zafixované. Z jak
velkého sousedstvi jsou ndhodné permutace generovany? Jsou samplovdny rovhomérné?

e Obr 3.1 vytvafi dojem Ze jednotlivé pfiznaky nejsou organizovany v pfiznakové mapé, ale mohou byt volné
umistény v prostoru, coZ asi neni pravda.

Vybér zdroju, korektnost citaci A - vyborné

Vyjddrete se k aktivité studenta pfi ziskavdni a vyuZivdani studijnich materidli k feSeni zavérecné prdce. Charakterizujte
vybér pramend. Posudte, zda student vyuZil vSechny relevantni zdroje. Ovérte, zda jsou vsechny prevzaté prvky rddné
odliseny od viastnich vysledk( a tvah, zda nedoslo k poruseni citacni etiky a zda jsou bibliografické citace uplné a v souladu
s citacnimi zvyklostmi a normami.

VloZte komentar.

Dalsi komentare a hodnoceni

Vyjddrete se k trovni dosaZenych hlavnich vysledki zdvéreéné prdce, napr. k drovni teoretickych vysledkd, nebo k drovni a
funkénosti technického nebo programového vytvoreného feseni, publikacnim vystuplm, experimentdlIni zrucnosti apod.
VlozZte komentar (nepovinné hodnoceni).

I1l. CELKOVE HODNOCENI, OTAZKY K OBHAJOBE, NAVRH KLASIFIKACE

Shrrite aspekty zdvérecné prdce, které nejvice ovlivnily Vase celkové hodnoceni. Uvedte pripadné otdzky, které by
mél student zodpovédét pri obhajobé zdavérecné prdce pred komisi.

vvvvv

porovnany se state-of-the-art sitémi jakou jsou HRNet, NextConv nebo ViT. Experimenty pékné demonstruji vliv
architektury na top-1 accuracy, RF/ERF a mean attention distance. Celkové bylo odvedeno hodné experimentalni
prace, ale vlastni text by Slo jesté zlepsit (exaktni definice RF, ERF, mean attention distance neni uvedena).

PfedloZenou zavérecnou praci hodnotim klasifikaénim stupném A - vyborné.

Otazky do diskuze:

1. Procselhal VisionTransformer na ImageNet datasetu? ViT ma nejvyssi pocet parametr(, je selhani zplsobeno
prefitovanim nebo neschopnosti minimalizovat chybu na trénovacich prikladech? Jaké byly trénovaci chyby?

2. Obr.1.3. ukazuje, Ze RF prostfedniho pfiznaku v druhé vrstvé je 100X100 = je to spravné? Z architektury uvedené na
Obr.2.1 to vypada, Ze prvni i druha vrstva maji stride 2, dale stride neni uveden. Jak pfesné se RF spocetl?

3. Tabulka 4.5 porovnava vysledky jednotlivych architektur s dilatovanou konvoluci. Az na modified dilated je rozdil
v Top-1 accuracy relativné maly (okolo 0.5%) vzhledem k plvodni architektufe. Jsou rozdily mezi jednotlivymi
architekturami konzistentni i pfi opakovani experimentl (napf s jinou inicializaci nebo hyperparametry)?

4. Kapitola 3.3. str 15-16. Self-attention zvysuje vahy permutacim, které jsou podobné originalni ¢asti ptiznakové mapy.
Jaké jsou redlné priklady, kdy tento pfistup bude fungovat dobfe a kdy Spatné? Neslo by generovani nahodnych
permutaci vychylit, tak aby pravdépodobnost podobnych permutaci byla vy3si? Davalo by to smysl?

Datum: 1.5.2022 Podpis:
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