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Il. HODNOCENI JEDNOTLIVYCH KRITERIi

Zadani narocné;si

Hodnoceni ndrocnosti zaddni zavérecné prace.

Cilem prace bylo prozkoumat moZnosti pouziti genetického programovani jako nastroje pro modelovani podminénych
pravdépodobnosti a porovnat jeho efektivitu s feenim zalozenym na umélych neuronovych sitich. Uspé$né zpracovani
tohoto tématu vyZzaduje hlubSi znalosti z oblasti neuronovych siti, genetického programovani, prehled v oblasti
pravdépodobnosti a statistiky a schopnost efektivné naprogramovat netrividlni algoritmy. Proto hodnotim toto zadani jako

Spinéni zadani splnéno

Posudte, zda predloZend zdvérecnd prdce splfiuje zaddni. V komentadri pfipadné uvedte body zaddni, které nebyly zcela
splnény, nebo zda je prdce oproti zaddni rozsifena. Nebylo-li zaddni zcela spinéno, pokuste se posoudit zdvaZnost, dopady a
pfipadné i priciny jednotlivych nedostatkd.

Student splnil zadani ve vSech bodech.

Zvoleny postup feSeni spravny

Posudte, zda student zvolil spravny postup nebo metody reseni.

Student pracoval s pevnou strukturou modell podminéné pravdépodobnosti ve formé smési Gaussovych rozdéleni
pravdépodobnosti. Neuronové sité pouziva pro uceni parametrd téchto modell. Genetické programovani pouZiva pro
hledani vyrazd generujicich optimalni parametry modelu pro dany vstup. Kromé jednoduchého genetického programovani
(GP) vyzkousel i pokrodilou variantu nazvanou Genetic Programming with Explicit Fitness Sharing (GPEFS) ve spojeni se
dvéma zajimavymi rozsifenimi - automaticky definovanymi funkcemi a optimalizaci konstant vyvijenych vyraz pomoci
metody zpétného Sifeni chyby. VSechny varianty genetického programovani dikladné otestoval mnoha experimenty,
vysledky statisticky vyhodnotil a porovnal s feSenim zaloZenym na neuronovych sitich.

K postupu feSeni mam jen jednu vyhradu. Student Ulohu prezentuje jako problém symbolické regrese. V praci mi chybi
reSerSe metod symbolické regrese zaloZzenych na genetickém programovani, kterych je cela fada.

Odborna uroven A - vyborné

Posudte uroveri odbornosti zavérecné prdce, vyuZiti znalosti ziskanych studiem a z odborné literatury, vyuZiti podkladi a
dat ziskanych z praxe.

Odbornou Uroven prace hodnotim velice pozitivné.

Formalni a jazykova uroven, rozsah prace B - velmi dobie

Posudte sprdvnost pouZivani formdlnich zdpis obsaZenych v prdci. Posudte typografickou a jazykovou strénku.

Po formalni a typografické strance nemam vyhrad.

Vyhradu mam pouze k tomu, Ze text je misty pfrilis stru¢ny, nékteré dilezité véci nejsou dostatecné popsany. Napfiklad

v odstavci 2.2.1 bych uvital alespon jednoduchy popis algoritmu GPEFS doplnény pseudokédem. V kapitole 3, vénované
experimentlm, mi chybi popis datovych sad, nad kterymi byly experimenty provedeny, ve smyslu velikosti, zastoupeni

jednotlivych skupin, atd.

1/2




CeskE

Vrsoce POSUDEK OPONENTA
s ZAVERECNE PRACE
Vybér zdrojh, korektnost citaci B - velmi dobie

Vyjddrete se k aktivité studenta pri ziskavani a vyuZivani studijnich materidlG k reseni zavérecné prdce. Charakterizujte
vybér pramend. Posudte, zda student vyuZil vSechny relevantni zdroje. Ovérte, zda jsou vSechny prevzaté prvky radné
odliseny od vlastnich vysledk( a tuvah, zda nedoslo k poruseni citacni etiky a zda jsou bibliografické citace uplné a v souladu
s citacnimi zvyklostmi a normami.

Student uvadi 11 referenci, coZ povazuji za dostacujici pocet zdroju. Jen s ohledem na feSené téma mohl student zahrnout
navic jeSté nékolik praci o vyuZiti genetického programovani pro symbolickou regresi.

Dalsi komentare a hodnoceni

Vyjddrete se k urovni dosaZenych hlavnich vysledki zdvérecné prdce, napr. k drovni teoretickych vysledkd, nebo k trovni a
funkcnosti technického nebo programového vytvoreného reseni, publikacnim vystupim, experimentdini zru¢nosti apod.
Celkové je tato prace velmi zajimava. Je zfejmé, zejména z rozsahu implementovaného kddu i z mnozstvi provedenych a
zpracovanych experimenttl, e prace na tomto tématu pana Sinkovce bavila. DosaZené vysledky jsou pro danou oblast,
tedy generovani modeld podminénych pravdépodobnosti v dopravé, urcité pfinosné.

IIl. CELKOVE HODNOCENI, OTAZKY K OBHAJOBE, NAVRH KLASIFIKACE

Shrrite aspekty zdvérecné prdce, které nejvice ovlivnily Vase celkové hodnoceni. Uvedte pfipadné otdzky, které by
mél student zodpovédét pri obhajobé zdvérecné prdce pred komisi.

| pfes uvedené pripominky patfi tato prace mezi velmi dobré. Pan Sinkovec ukdzal, Ze dokaze systematicky Fesit
zadany problém a analyzovat dosazené vysledky.

Do diskuze mam nasledujici otazky:

e Novéjsi metody symbolické regrese zaloZzené na genetickém programovani, napf. Evolutionary Feature
Synthesis a Multiple Regression Genetic Programming, vyuzivaji rzné metody regularizované linearni
regrese pro sestaveni vysledného modelu z evoluéné vyvinutych pfiznakd. Dal by se podobny pfistup
pouzit i pro tuto ulohu?

e Vodstavci 2.2.1 popisujete tzv. niching, pouZity v GPEFS. Pro jeho spravnou fukci je klicova metrika pro
posuzovani podobnosti dvou vyrazu. Jakou metriku jste poufzil?

PfedloZenou zavére¢nou praci hodnotim klasifikaénim stupném B - velmi dobfe.

Datum: 17.6.2016 Podpis:

2/2



